KLASIFIKASI JENIS BUNGA ANGGREK MENGGUNAKAN
METODE GREY LEVEL CO - OCCURRENCE MATRIX
(GLCM) DAN ALGORITMA NAIVE BAYES CLASSIFIER

SKRIPSI

IVAN SETH MANUEL
1610511073

UNIVERSITAS PEMBANGUNAN NASIONAL “VETERAN”
JAKARTA
FAKULTAS ILMU KOMPUTER
PROGRAM STUDI INFORMATIKA
2020



KLASIFIKASI JENIS BUNGA ANGGREK MENGGUNAKAN
METODE GREY LEVEL CO - OCCURRENCE MATRIX
(GLCM) DAN ALGORITMA NAIVE BAYES CLASSIFIER

SKRIPSI
Diajukan Sebagai Salah Satu Syarat Untuk Memperoleh Gelar

Sarjana Komputer

IVAN SETH MANUEL
1610511073

UNIVERSITAS PEMBANGUNAN NASIONAL “VETERAN”
JAKARTA
FAKULTAS ILMU KOMPUTER
PROGRAM STUDI INFORMATIKA
2020



11610511073
Tanggal : 26 Mei 2020

Bilamana dikemudian hari ditemukan ketidaksesuaian dengan pernyataan saya,
maka saya bersedia dituntut dan diproses sesuai dengan ketentuan berlaku.

Jakarta, 26 Mei 2020

(Ivan Seth Manuel)




NIM 11610511073

Fakultas : llmu Komputer

Program Studi : Informatika

Dalam pengembangan ilmu pengetahuan, menyetujui untuk memberikan kepada
Universitas Pembangunan Nasional “Veteran” Jakarta Hak Bebas Royaliti Non
Ekslusif (Non-exclusive Royalty Free Right) atas karya ilmiah saya yang berjudul:

KLASIFIKASI JENIS BUNGA ANGGREK MENGGUNAKAN METODE
GREY LEVEL CO~ OCCURRENCE MATRIX (GLCM) DAN ALGORITMA
NAIVE BAYES CLASSIFIER
Beserta perangkat yang ada (jika diperlukan). Dengan Hak Bebas Royalti ini
Universitas Pembangunan Nasional “Veteran™ Jakarta berhak menyimpan,
mengalih media/formatkan, mengelola dalam bentuk pangkalan data (database),
merawat, dan mempublikasikan Tugas akhir saya selama tetap mencatumkan nama

saya sebagai penulis/pencipta dan sebagai pemilik Hak Cipta.

Demikian pernyataan ini saya buat dengan sebenamya.

Dibuat di . Jakana
Pada Tanggal : 26 Mei 2020

B A —— . S




LEMBAR PENGESAHAN

Dengan ini dinyatakan bahwa Skripsi berikut:

Nama : Ivan Seth Manuel

NIM : 1610511073

Program Studi > Informatika

Judul Skripsi : KLASIFIKASI JENIS BUNGA ANGGREK

MENGGUNAKAN METODE GREY LEVEL CO -
OCCURRENCE MATRIX (GLCM) DAN ALGORITMA
NAIVE BAYES CLASSIFIER.

Telah berhasil dipertahankan di hadapan Tim Penguji dan diterima sebagai bagian

persyaratan yang diperlukan untuk memperoleh gelar Sarjana Komputer pada

Program Studi S1 Informatika, Fakultas [lmu Komputer, Universitas Pembangunan

Nasional Veteran Jakarta.

Henki Bayu Seta, S.Kom., M.TI.

| Wayan V\/ilji P..S.Kom., M.TI

Penguiji | Penguiji 11
A
lin Ernawati, S.Kom., M.Si Jayanta, S.Kom., M.Si.
Pembimbing | Pembimbing Il

s,

KEME,
WIVERSI 7o &

!

\\ Bt & rmatita, M.Kom.

enmaenes” J/Dekan

Ditetapkan di - Jakarta
Tanggal persetujuan : 10 Juli 2020

Anita Muliawati. S.Kom., M.TI.

Ketua Program Studi




KLASIFIKASI JENIS BUNGA ANGGREK MENGGUNAKAN METODE
GREY LEVEL CO - OCCURRENCE MATRIX (GLCM) DAN ALGORITMA
NAITVE BAYES CLASSIFIER

lvan Seth Manuel

ABSTRAK

Berdasarkan banyaknya spesies dan kemiripan yang dimiliki pada setiap jenis
anggrek membuat masyarakat dan para pembudi daya sulit dalam membedakan,
pengklasifikasian masih dilakukan dengan cara manual dengan melihat langsung
serta membutuhkan waktu yang cukup lama dalam melakukan pengklasifikasian.
Penelitian ini menggunakan algoritma Naive Bayes dalam proses klasifikasi dan
metode Grey Level Co — Occurrence Matrix sebagai ektraksi ciri. Menggunakan 3
jenis bunga anggrek sebagai objek data dengan jumlah data 114 citra yang diambil
menggunakan kamera. Berdasarkan hasil pengujian, mendapatkan nilai akurasi
sebesar 61,1%. Metode ini cukup baik dalam melakukan klasifikasi, namun
dikarena ektraksi ciri yang telah melalui praproses deteksi tepi menghasilkan
interval jarak nilai yang berdekatan antar kelasnya sehingga pengklasifikasian naive

bayes kurang berjalan dengan optimal.

Kata Kunci : Bunga Anggrek, GLCM,Klasifikasi Naive Bayes



CLASSIFICATION OF ORCHID TYPE USING GREY LEVEL CO -
OCCURRENCE MATRIX (GLCM) AND ALGORITHM NAIVE BAYES
CLASSIFIER

lvan Seth Manuel

Abstract

Based on the number of species and the resemblance of each type of orchids
make the community and the power farmers are difficult to distinguish,
classifications are still done in a manual way by looking directly and need a long
time in the classification. The study used the Naive Bayes algorithm in the
classification process and the Grey Level Co — Occurrence Matrix method as an
extraction feature. Using 3 types of orchid flowers as data objects with the amount
of data 114 images taken using the camera. Based on the test results, get an accuracy
value of 61.1%. This method is reasonably good in classifying, but due to the
feature extraction that has been through edge detection preprocessing results in an
adjacent value interval between classes so that the classifications of Bayes naive

less run optimally.

Keywords: orchid flower, GLCM, classification Naive Bayes
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NAMA

KEGUNAAN
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Input - Output
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