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KLASIFIKASI KONDISI TANAMAN SELADA HIDROPONIK
BERDASARKAN CITRA DAUN MENGGUNAKAN CONVOLUTIONAL
NEURAL NETWORK (CNN) DENGAN ARSITEKTUR VGG16

Keysha Alea Maharani Azzahra Sampurno

ABSTRAK

Tanaman selada (Lactuca sativa) merupakan salah satu komoditas sayuran daun
yang banyak dibudidayakan, terutama dalam sistem pertanian hidroponik karena
masa panennya yang singkat dan permintaan pasar yang tinggi. Namun, dalam
proses budidayanya, tanaman selada rentan mengalami gangguan kesehatan yang
dapat memengaruhi kualitas dan hasil panen. Oleh karena itu, diperlukan sistem
yang dapat membantu mengklasifikasikan kondisi tanaman guna menjadi acuan
dalam pengambilan keputusan untuk perawatan tanaman selada hidroponik.
Penelitian ini bertujuan untuk merancang dan membangun model klasifikasi
kondisi tanaman selada hidroponik menggunakan algoritma Convolutional Neural
Network (CNN) dengan arsitektur VGG16 yang kemudian diintegrasikan ke dalam
dashboard website. Model dikembangkan untuk mengklasifikasikan kondisi
tanaman ke dalam dua kategori, yaitu sehat dan tidak sehat. Pada proses pelatihan,
akan diterapkan hyperparameter tuning dengan mengubah nilai learning rate,
optimizer, batch size, dan epoch. Model terbaik didapatkan dari penggunaan
learning rate 0,0001, optimizer Adam, batch size 16, dan 10 epoch dengan akurasi
sebesar 96% untuk data pelatihan, 91% untuk validasi, dan 96% untuk pengujian,

dengan nilai loss masing-masing sebesar 0,1050, 0,2330, dan 0,1269.

Kata Kunci : Klasifikasi, Selada, Hidroponik, CNN, VGG16, Hyperparameter
Tuning.



CLASSIFICATION OF HYDROPONIC LETTUCE PLANT CONDITIONS
BASED ON LEAF IMAGES USING CONVOLUTIONAL NEURAL
NETWORK (CNN) WITH VGG16 ARCHITECTURE

Keysha Alea Maharani Azzahra Sampurno

ABSTRACT

Lettuce (Lactuca sativa) is one of the most widely cultivated leafy vegetable
commodities, especially in hydroponic farming systems, due to its short harvest
period and high market demand. However, during the cultivation process, lettuce
plants are susceptible to health issues that can affect both quality and yield.
Therefore, a system is needed that can classify the condition of the plants as a basis
for making decisions regarding the treatment of hydroponic lettuce. This study aims
to design and develop a classification model for the condition of hydroponic lettuce
plants using the Convolutional Neural Network (CNN) algorithm with the VGG16
architecture, which is then integrated into a web-based dashboard. The model is
designed to classify plant conditions into two categories: healthy and unhealthy.
During the training process, hyperparameter tuning was conducted by varying the
values of the learning rate, optimizer, batch size, and number of epochs. The best
model was obtained using a learning rate of 0.0001, Adam optimizer, batch size of
16, and 10 epochs, achieving an accuracy of 96% on the training data, 91% on the
validation data, and 96% on the testing data, with corresponding loss values of

0.1050, 0.2330, and 0.1269.

Keywords: Classification, Lettuce, Hydroponic, CNN, VGGI16, Hyperparameter
Tuning.
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