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ABSTRAK

Ada beberapa jenis beras yang sering dijual di toko beras pada umumnya.
Untuk saat ini masih banyak orang-orang yang belum mengenali jenis beras
khususnya kaum milenial. Oleh karena itu, teknik pengolahan citra digital
diperlukan untuk membantu menganalisa jenis beras. Metode dalam
pengolahan citra yang sering digunakan untuk klasifikasi gambar adalah
metode convolutional neural network (CNN). Untuk saat ini metode CNN
memiliki hasil paling signifikan dalam klasifikasi gambar. Penelitian ini
menggunakan dataset beras sebanyak 1560 gambar. Data dibagi menjadi 2
set data (data latih dan data validasi) dengan rasio 80:20. Hasil akurasi yang
didapatkan oleh model CNN dengan InceptionV3 untuk data beras adalah
95.7% dengan loss 0,123. Aplikasi android yang dibuat dalam penelitian ini
mendapatkan akurasi 0,834 dari hasil pengujian yang dihitung
menggunakan confusion matrix.

Kata Kunci : android, beras, CNN, citra, digital, inceptionv3, klasifikasi.
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ABSTRACT

There are several types of rice that are commonly sold in rice stores.
Currently, many people, especially millennials, are not familiar with the
different types of rice. Therefore, digital image processing techniques are
needed to help analyze the types of rice. The method commonly used in
image processing for image classification is the convolutional neural
network (CNN) method. Currently, CNN has shown the most significant
results in image classification. This research used a dataset of 1560 rice
images. The data was divided into two sets (training data and validation
data) with an 80:20 ratio. The accuracy obtained by the CNN model using
InceptionV3 for the rice data was 95.7% with a loss of 0.123. The Android
application developed in this research achieved an accuracy of 83,4% based
on the testing results calculated using the confusion matrix.

Keywords: Android, rice, CNN, image, digital, InceptionV3, classification.



KATA PENGANTAR

Dalam era teknologi informasi yang terus berkembang pesat, pengolahan
citra dan pengenalan pola semakin menjadi perhatian utama dalam berbagai bidang,
termasuk bidang pengolahan makanan. Dalam konteks tersebut, saya dengan
bangga mempersembahkan karya tugas akhir/skripsi dengan judul "Klasifikasi
Tekstur Nasi Berdasarkan Citra Beras yang Digunakan dengan Metode
Convolutional Neural Network." Tugas akhir ini merupakan hasil penelitian yang
saya lakukan sebagai salah satu syarat untuk menyelesaikan studi di Universitas
Pembangunan Nasional Veteran Jakarta.

Selama proses penelitian, saya telah mengumpulkan dan menganalisis
sejumlah besar data citra beras dengan berbagai variasi beras. Melalui tahapan
pengolahan citra, pembentukan dataset, dan pelatihan model menggunakan CNN,
saya berharap mampu menghasilkan sistem yang akurat dan dapat diandalkan
dalam mengklasifikasikan tekstur nasi dengan tingkat keberhasilan yang tinggi.

Saat menyelesaikan tugas akhir ini, penulis juga selalu menerima arahan
dan bimbingan. Pada kesempatan ini penulis mengucapkan rasa terima kasih
kepada seluruh pihak yang telah membantu penulis dalam menyelesaikan tugas
akhir ini, juga selama penulis berstatus mahasiswa. Rasa terima kasih penulis
ucapkan kepada,

1. Kedua orang tua yang selalu membimbing keputusan penulis dalam hal
perkuliahan dan mencari ilmu.

2. Bapak Ing. Artambo Benjamin Pangaribuan, M.Eng. dan Bapak Hamonangan
Kinantan Prabu, M.T sebagai Dosen Pembimbing Pembimbing Akademik.

3. Bapak Rio Wirawan, S.Kom, MMSI sebagai Dosen Pembimbing Skripsi

4. Teman — teman Pejuang dan Syalala sebagai teman seperjuangan.

5. Bang Sam dari Brew Inc sebagai tempat nongkrong dan bercerita.
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