IMPLEMENTASI ALGORITMA EXTRA TREES UNTUK
KLASIFIKASI CUACA PROVINSI DKI JAKARTA DENGAN
OVERSAMPLING SMOTE

SKRIPSI

RAIHAN KEMMY RACHMANSYAH
NIM. 1910511035

PROGRAM STUDI INFORMATIKA
FAKULTAS ILMU KOMPUTER
UNIVERSITAS PEMBANGUNAN NASIONAL “VETERAN” JAKARTA
2023



IMPLEMENTASI ALGORITMA EXTRA TREES UNTUK
KLASIFIKASI CUACA PROVINSI DKI JAKARTA DENGAN
OVERSAMPLING SMOTE

SKRIPSI
Diajukan sebagai Salah Satu Syarat untuk Memperoleh Gelar Sarjana
Komputer

RAIHAN KEMMY RACHMANSYAH
NIM. 1910511035

PROGRAM STUDI INFORMATIKA
FAKULTAS ILMU KOMPUTER
UNIVERSITAS PEMBANGUNAN NASIONAL “VETERAN” JAKARTA
2023



PERNYATAAN ORISINALITAS

Skripsi ini adalah hasil karya sendiri dan semua sumber yang dikutip maupun yang

dirujuk telah saya nyatakan dengan benar.

Nama : Raihan Kemmy Rachmansyah
NIM : 1910511035
Tanggal : 22 Juni 2023

Judul Skripsi : Implementasi Algoritma Extra Trees untuk Klasifikasi Cuaca
Provinsi DKI Jakarta dengan Oversampling SMOTE
Bilamana pada kemudian hari ditemukan ketidaksesuaian dengan pernyataan saya ini,

maka saya bersedia dituntut dan diproses sesuai dengan ketentuan yang berlaku.

Jakarta, 22 Juni 2023
Yang Menyatakan,

R

a
METE
.$ TE
“2BACTAKX433166966

wrwd -

Raihan Kemmy Rachmansyah



PERNYATAAN PERSETUJUAN PUBLIKASI KARYA ILMIAH
UNTUK KEPENTINGAN AKADEMIS

Sebagai civitas akademika Universitas Pembangunan Nasional “*Veteran” Jakarta, saya

yang bertanda tangan di bawabh ini:

Nama : Raihan Kemmy Rachmansyah
NIM 11910511035

Fakultas : [lmu Komputer

Program Studi : Informatika

Demi pengembangan ilmu pengetahuan, menyetujui untuk memberikan karya ilmiah
saya kepada Universitas Pembangunan Nasional “Veteran™ Jakarta Hak Bebas Royalti Non-

Eksklusif (Non-Exchange Royalty Free Right) untuk dipublikasikan dengan judul:

IMPLEMENTASI ALGORITMA EXTRA TREES UNTUK KLASIFIKASI
CUACA PROVINSI DKI JAKARTA DENGAN OVERSAMPLING SMOTE

Beserta perangkat yang ada (jika diperlukan). Dengan Hak Bebas Royalti ini
Universitas Pembangunan Nasional “Veteran” Jakarta berhak menyimpan, mengalih media
atau memformatkan, mengelola dalam bentuk pangkalan data (database), merawat, dan
mempublikasikan skripsi saya selama tetap mencantumkan nama saya sebagai penulis atau
pencipta dan sebagai pemilik Hak Cipta.

Demikian pernyataan ini saya buat dengan sebenamya.

Dibuat di : Jakarta
Pada tanggal : 22 Juni 2023

Yang Menyatakan,

>

Raihan Kemmy Rachmansyah



LEMBAR PENGESAHAN

Tugas AKhir ini diajukan oleh:

Nama : Raihan Kemmy Rachmansyah

NIM : 1910511035

Program Studi : ST Informatika

Judul Tugas Akhir  : Implementasi Algoritma Extra Trees untuk Klasifikasi

Cuaca Provinsi DKI Jakarta dengan Oversampling

SMOTE

Telah berhasil dipertahankan dihadapan Tim Penguji dan diterima sebagai bagian
persyaratan yang diperlukan untuk memperoleh gelar Sarjana pada Program

Studi Informatika, Fakultas [lmu Komputer, Universitas Pembangunan Nasional

Veteran Jakarta. 5
o
Yuni Widiastiwi, S.Kom, M.Si.
Penguji [
W
The ati, S.Kom., MTL Ria Astriratma, S.Komp., M.Cs.
Penguji 11 Pembimbing
W™ uF‘: ’hD “_);44, P
LS
Y D)
Dr. Widya Cholil,
- Kepala Program Studi
DERAN <3
SPTTTIT S

Ditetapkan di : Jakarta
Tanggal Ujian : Kamis, 22 Juni 2023




IMPLEMENTASI ALGORITMA EXTRA TREES UNTUK KLASIFIKASI
CUACA PROVINSI DKI JAKARTA DENGAN OVERSAMPLING SMOTE

RAIHAN KEMMY RACHMANSYAH

ABSTRAK

Cuaca merupakan keadaan udara pada suatu wilayah tertentu dengan jangka waktu
yang terbatas. Cuaca di Indonesia khususnya di Provinsi DKI Jakarta sangat tidak
menentu serta sulit untuk diprediksi. Cuaca yang sulit diprediksi membuat banyak
aktivitas warga Provinsi DKI Jakarta terganggu sehingga diperlukan sebuah ilmu
teknologi yang diimplementasikan untuk mengklasifikasikan sebuah cuaca. Maka
dari itu, penelitian ini menerapkan metode Machine Learning untuk klasifikasi
cuaca Provinsi DKI Jakarta menggunakan algoritma Extra Trees dengan metode
oversampling SMOTE. Data yang digunakan pada penelitian ini adalah data
Prakiraan Cuaca Provinsi DKI Jakarta pada tahun 2017 hingga 2018 yang diperoleh
dari situs https://data.jakarta.go.id/. Data yang diperoleh memiliki distribusi data
yang tidak seimbang sehingga perlu diseimbangkan terlebih dahulu menggunakan
metode resampling data menggunakan Synthetic Minority Oversampling Technique
atau SMOTE. Berdasarkan hasil penelitian, metode oversampling SMOTE tidak
mempengaruhi hasil evaluasi pada klasifikasi cuaca Provinsi DKI Jakarta menjadi
lebih baik. Hasil evaluasi terbaik didapatkan oleh model menggunakan algoritma
Extra Trees tanpa metode oversampling SMOTE pada rasio 80% data latih dan 20%
data uji dengan nilai akurasi sebesar 79,8%, precision 63,1%, dan recall 56,1%.

Kata Kunci: Klasifikasi, Extra Trees, Oversampling SMOTE, Cuaca Provinsi
DKI Jakarta
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IMPLEMENTATION OF THE EXTRA TREES ALGORITHM FOR
WEATHER CLASSIFICATION OF DKI JAKARTA PROVINCE WITH
OVERSAMPLING SMOTE

RAIHAN KEMMY RACHMANSYAH

ABSTRACT

Weather is the state of the air in a certain area for a limited period of time. The
weather in Indonesia, especially in DKI Jakarta Province, is very erratic and
difficult to predict. Weather that is difficult to predict disrupts many activities of
DKI Jakarta Province residents, so a technological science is needed to classify
weather. Therefore, this research applies the Machine Learning method for
weather classification in DKI Jakarta Province using the Extra Trees algorithm
with the SMOTE oversampling method. The data used in this research is DKI
Jakarta Province Weather Forecast data from 2017 to 2018, obtained from the site
https://data.jakarta.go.id/. The data obtained has an unbalanced data distribution,
so it needs to be balanced first using the data resampling method using the Synthetic
Minority Oversampling Technique, or SMOTE. Based on the research results, the
SMOTE oversampling method does not affect the evaluation results on the weather
classification of DKI Jakarta Province for the better. The best evaluation results
were obtained by the model using the Extra Trees algorithm without the SMOTE
oversampling method at a ratio of 80% training data and 20% test data, with an
accuracy value of 79,8%, precision of 63,1%, and recall of 56,1%.

Keywords: Classification, Extra Trees, Oversampling SMOTE, Weather of
DKI Jakarta Province
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